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This is an autogenerated index file.
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under the root (or /docs) directory in your repository.

If you want to use another markup, choose a different builder in your settings.
Check out our Getting Started Guide [https://docs.readthedocs.io/en/latest/getting_started.html] to become more
familiar with Read the Docs.




            

          

      

      

    

  

    
      
          
            

Index



 




            

          

      

      

    

  

    
      
          
            
  # Torch-RecHub
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A Lighting Pytorch Framework for Recommendation Models, Easy-to-use and Easy-to-extend.

#### 注意，目前本项目迁移至datawhale社区进行后续更新：

##[前往最新地址](https://github.com/datawhalechina/torch-rechub)

## [前往中文Wiki站](https://www.wolai.com/mincai/2qjdg3DPy1179e1vpcHZQC)

## 安装

`python
#稳定版
pip install torch-rechub
#最新版
git clone https://github.com/morningsky/Torch-RecHub.git
`

## 主要特性


	scikit-learn风格易用的API（fit、predict），即插即用


	训练过程与模型定义解耦，易拓展，可针对不同类型的模型设置不同的训练机制


	使用Pytorch原生Dataset、DataLoader，易修改，自定义数据


	高度模块化，支持常见Layer（MLP、FM、FFM、target-attention、self-attention、transformer等），容易调用组装成新模型


	支持常见排序模型（WideDeep、DeepFM、DIN、DCN、xDeepFM等）


	[ ] 支持常见召回模型（DSSM、YoutubeDNN、MIND、SARSRec等）


	丰富的多任务学习支持
- SharedBottom、ESMM、MMOE、PLE、AITM等模型
- GradNorm、UWL等动态loss加权机制


	聚焦更生态化的推荐场景
- [ ] 冷启动
- [ ] 延迟反馈
- [ ] 去偏


	[ ] 支持丰富的训练机制（对比学习、蒸馏学习等）


	[ ] 第三方高性能开源Trainer支持（Pytorch Lighting等）


	[ ] 更多模型正在开发中




## 快速使用

```python
from torch_rechub.rmodels.ranking import WideDeep, DeepFM, DIN
from torch_rechub.trainers import CTRTrainer
from torch_rechub.basic.utils import DataGenerator

dg = DataGenerator(x, y)
train_dataloader, val_dataloader, test_dataloader = dg.generate_dataloader()

model = DeepFM(deep_features=deep_features, fm_features=fm_features, mlp_params={“dims”: [256, 128], “dropout”: 0.2, “activation”: “relu”})

ctr_trainer = CTRTrainer(model)
ctr_trainer.fit(train_dataloader, val_dataloader)
auc = ctr_trainer.evaluate(ctr_trainer.model, test_dataloader)

```

多任务学习

```python
from torch_rechub.models.multi_task import SharedBottom, ESMM, MMOE, PLE, AITM
from torch_rechub.trainers import MTLTrainer

model = MMOE(features, task_types, n_expert=3, expert_params={“dims”: [64,32,16]}, tower_params_list=[{“dims”: [8]}, {“dims”: [8]}])

ctr_trainer = MTLTrainer(model)
ctr_trainer.fit(train_dataloader, val_dataloader)
auc = ctr_trainer.evaluate(ctr_trainer.model, test_dataloader)
```

> Note:
>
> 所有模型均在大多数论文提及的多个知名公开数据集中测试，达到或者接近论文性能。
>
> 使用案例：[Examples](./examples)
>
> 每个数据集将会提供
>
> - 一个使用脚本，包含样本生成、模型训练与测试，并提供一套测评所用参数。
> - 一个预处理脚本，将原始数据进行预处理，转化成csv。
> - 数据格式参考文件（100条）。
> - 全量数据，统一的csv文件，提供高速网盘下载链接和原始数据链接。
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  # 召回

## Movielens

使用ml-1m数据集，使用其中原始特征7个user特征`’user_id’, ‘movie_id’, ‘gender’, ‘age’, ‘occupation’, ‘zip’,”cate_id”，2个item特征”movie_id”, “cate_id”`，一共9个sparse特征。


	构造用户观看历史特征``hist_movie_id``，使用`mean`池化该序列embedding


	使用随机负采样构造负样本 (sample_method=0)，内含随机负采样、word2vec负采样、流行度负采样、Tencent负采样等多种方法


	将每个用户最后一条观看记录设置为测试集


	原始数据下载地址：https://grouplens.org/datasets/movielens/1m/


	处理完整数据csv下载地址：https://cowtransfer.com/s/5a3ab69ebd314e





ModelMetrics | Hit@100 | Recall@100 | Precision@100 |

————- | ——- | ———- | ————- |

DSSM          | 2.43%   | 2.43%      | 0.02%         |

YoutubeDNN    |         |            |               |

YoutubeSBC    |         |            |               |

FacebookDSSM  |         |            |               |



## YiDian-News

一点资讯-CTR比赛数据集

[比赛链接](https://tech.yidianzixun.com/competition/#/)

[第一参赛者笔记](https://www.logicjake.xyz/2021/09/20/%E4%B8%80%E7%82%B9%E8%B5%84%E8%AE%AF%E6%8A%80%E6%9C%AF%E7%BC%96%E7%A8%8B%E5%A4%A7%E8%B5%9BCTR%E8%B5%9B%E9%81%93-%E8%B5%9B%E5%90%8E%E6%80%BB%E7%BB%93/)

### 全量数据
* 原始数据为NewsDataset.zip[(下载链接)](https://pan.baidu.com/s/134IE5zTyHK70BmcLd82N6A?pwd=u63l) ，包括下面数据列表说明的信息。


	1.1 EDA&preprocess-train_data and 1.2 EDA&preprocess-user_info 是对原始数据train_data.txt和user_info.txt的EDA和预处理，输出user_item.pkl和user.pkl。（PS：pkl的读取速度是csv的好几倍，所以存储为pkl格式）[(下载链接)](https://pan.baidu.com/s/1rKNUlCEnAgURjTFOP2mFEA?pwd=jfrc)


	2. merge&transform 读取上一步的输出，将user和user-item连接，将showPos、refresh分桶，将network转为One-Hot向量，输出all_data.pkl。**此notebook对内存要求较高，建议60G以上。**最终数据量1亿8千万，38列。[下载链接](https://pan.baidu.com/s/1iKlkXgchzFyzVpUU0rLJZw?pwd=9l6q)




#### 数据列表：
1. 用户信息user_info.txt，“t”分割，各列字段为：用户id、设备名称、操作系统、所在省、所在市、年龄、性别；
2. 文章信息doc_info.txt，“t”分割，各列字段为：文章id、标题、发文时间、图片数量、一级分类、二级分类、关键词；
3. 训练数据train_data.txt，“t”分割，各列字段为：用户id、文章id、展现时间、网路环境、刷新次数、展现位置、是否点击、消费时长（秒）；

#### 数据项说明：
1. 网络环境：0：未知；1：离线；2：WiFi；3：2g；4：3g；5：4g；
2. 刷新次数：用户打开APP后推荐页的刷新次数，直到退出APP则清零；
3. 训练数据取自用户历史12天的行为日志，测试数据采样自第13天的用户展现日志；

### 文件夹内的采样数据
文件内yidian_news_sampled.csv是从train_data.txt中取出的前1000行数据，与user_info进行合并后得到的数据，没有数据缺失和格式不一致的情况。

文件内所提取的特征列也相比于全量数据更少，主要是以跑通模型代码为目的。

### 其他
因为暂时没有用到doc info，所以全量数据的处理里没有做doc info的EDA和预处理。

此外，无论是否click，都有`消费时长 = -1`的情况，比赛官方也没有解释-1有什么意义，因为也没有用到duration，所以也没做处理。

## 双塔模型对比


模型         | 学习模式   | 损失函数  | 样本构造                                                     | label                              |

———— | ———- | ——— | ———————————————————— | ———————————- |

DSSM         | point-wise | BCE       | 全局负采样，一条负样本对应label 0                            | 1或0                               |

YoutubeDNN   | list-wise  | CE        | 全局负采样，每条正样本对应k条负样本                          | 0（item_list中第一个位置为正样本） |

YoutubeSBC   | list-wise  | CE        | Batch内随机负采样，每条正样本对应k条负样本，加入采样权重做纠偏处理 | 0（item_list中第一个位置为正样本） |

FacebookDSSM | pair-wise  | BPR/Hinge | 全局负采样，每条正样本对应1个负样本，需扩充负样本item其他属性特征 | 无label                            |





            

          

      

      

    

  

    
      
          
            
  # 使用案例

## Criteo

该数据集是Criteo Labs发布的在线广告数据集。 它包含数百万个展示广告的点击反馈记录，该数据可作为点击率(CTR)预测的基准。 数据集具有40个特征，第一列是标签，其中值1表示已单击广告，而值0表示未单击广告。 其他特征包含13个dense列和26个sparse特征。


	原始数据地址：https://www.kaggle.com/datasets/mrkmakr/criteo-dataset?resource=download

使用其中带label的`train.txt`。



	csv格式高速网盘下载链接：https://cowtransfer.com/s/3f5e873a254b43


	使用方法

`Python
python run_criteo.py --model_name widedeep
python run_criteo.py --model_name deepfm
`





## Amazon-Electronics

该数据集是 2014 年亚马逊发布的评论数据集（有2014和2018两个版本，注意区分）。该数据集包括评论（评分、文本、帮助投票）、产品元数据（描述、类别信息、价格、品牌和图像特征） 和链接（查看）。

该数据集对不同种类商品进行了分类，Electronics数据集该类目包含19W用户、6W商品的信息。


	注意事项
- 原始数据是json格式，包含两个文件reviews和meta，reviews包含用户交互日志，meta是商品侧特征，因为原始数据含有较多评论信息，数据较大，我们提供了预处理之后的数据，以csv格式保存，并提供下载链接。同时我们选取了前100条数据放在data/sample中。
- 预处理完的数据仅包含user_id, item_id, cate_id, time四个特征列，而且已经每个特征Lable Encode好了，我们也提供了处理原始数据的脚本`preprocess_amazon.py`。


	原始数据地址：http://jmcauley.ucsd.edu/data/amazon/index_2014.html  进入之后选择Electronics数据集


	预处理后的全量数据下载地址：https://cowtransfer.com/s/e911569fbb1043


	使用方法

`python
python run_amazon_electronics.py # run DIN model on sample data
`





## Amazon-Beauty

该数据集是 2014 年亚马逊发布的评论数据集（有2014和2018两个版本，注意区分）。该数据集包括评论（评分、文本）、产品元数据（描述、类别信息、价格、品牌和图像特征） 和链接（甚至有封面图）。

该数据集对不同种类商品进行了分类，Beauty数据集该类目包含120W个用户、24W条商品的信息，共计200W条数据。


	原始数据地址：http://jmcauley.ucsd.edu/data/amazon/index_2014.html  进入之后选择Beauty中ratings数据集；


	预处理后的全量数据下载地址：https://cowtransfer.com/s/0765971f36e44d




## Amazon-Books

该数据集是 2014 年亚马逊发布的评论数据集（有2014和2018两个版本，注意区分）。该数据集包括评论（评分、文本）、产品元数据（描述、类别信息、价格、品牌和图像特征） 和链接（甚至有封面图）。

该数据集对不同种类商品进行了分类，Beauty数据集该类目包含800W个用户、200W条商品的信息，共计2000W条数据。


	原始数据地址：http://jmcauley.ucsd.edu/data/amazon/index_2014.html  进入之后选择Books中ratings数据集；


	预处理后的全量数据下载地址：https://cowtransfer.com/s/2c73f60d514049




## WeChat

TBD

## Taobao

TBD

## Avazu

该数据集来源于kaggle赛题:https://www.kaggle.com/competitions/avazu-ctr-prediction/overview
提供了11天的Avazu广告数据来构建和测试模型。
原始数据规模：
train:按时间顺序排列的10天点击数据，约四千万样本。
test:用于测试模型预测的1天广告数据，约四百六十万。
由于Kaggle中的test缺少label，因此推荐使用avazu的划分方法，即把原始的训练集按照7:1:2进行划分。
数据字段极其解释:
|字段名|解释|
|-----|—–|
|id|广告点击id，每个点击事件都有一个唯一的id，可以用来做广告点击跟踪|
|click|广告是否被点击，1表示点击，0表示未点击|
|hour|广告点击时间，格式为YYMMDDHH|
|C1|广告类别1，用于区分广告类别|
|banner_pos|广告位置|
|site_id|广告所属站点id|
|site_domain|广告所属站点域名|
|site_category|站点分类|
|app_id|广告所属app id|
|app_domain|广告所属app域名|
|app_category|广告所属app分类|
|device_id|广告所属设备id|
|device_ip|广告所属设备ip|
|device_model|广告所属设备型号|
|device_type|广告所属设备类型|
|device_conn_type|广告所属设备连接类型|
|C14-C21|匿名化的分类变量|
## 测试结果

> 表格中score值，分类任务均为AUC(越大越好)，回归任务均为MSE(越小越好)

常见排序模型测试结果：


Model/Dataset | Criteo | Avazu | Taobao(CTR) |

————- | —— | —– | ———– |

WideDeep      | 0.8083 |0.7533 |             |

DeepFM        | 0.8104 |0.7579 |             |

DCN           |        |0.7533 |             |

xDeepFM       |        |       |             |



序列模型测试结果：


Model/Dataset | Amazon | Taobao(CTR) |

————- | —— | ———– |

DIN           | 0.8691 |             |


|        |             |

|        |             |





# 多任务学习排序

## AliExpress

阿里速卖通数据，一共有16个sparse特征，63个dense特征，包含“曝光”、“点击”、“转化”三个标签，原始数据已对dense特征进行归一化预处理。原始数据一共有5个csv，这里只使用US地区数据进行测试。


	原始数据地址:https://tianchi.aliyun.com/dataset/dataDetail?dataId=74690&lang=en-us


	预处理后数据：https://cowtransfer.com/s/7080e52e5f4f4a




## Census-Income

该数据集内容为美国的人口普查收入数据，用于预测收入（50k-，50k+）。预处理之后，一共包含41列，其中7列为dense特征，33列为sparse特征，1列为label。


	注意事项
- 在论文MMOE的实验组1与PLE中，均将收入预测作为主任务，婚姻状态预测作为辅助任务。
- 为了统一对所有多任务模型进行实验，我们按ESMM的设定，将收入预测作为CTR任务，将婚姻状态预测作为CVR任务。
- 对原始数据的处理参考`preprocess_census.py`


	原始数据地址：http://archive.ics.uci.edu/ml/datasets/Census-Income+(KDD)


	预处理之后的数据下载地址：https://cowtransfer.com/s/e8b67418ce044c


	使用方法




`python
python run_census.py --model_name SharedBottom
python run_census.py --model_name ESMM
python run_census.py --model_name MMOE
python run_census.py --model_name PLE
python run_census.py --model_name AITM
`

多任务学习模型测试结果：


ModelDataset    | Census-Income(CVR) | Census-Income(CTR) | Taobao(CVR) | Taobao(CTR) | AliExpress-US(CVR) | AliExpress-US(CTR) |

:————— | —————— | —————— | ———– | ———– | —————— | —————— |

Shared-Bottom    | 0.9560             | 0.9948             |             |             | 0.8667             | 0.6967             |

ESMM             | 0.7223             | 0.9906             |             |             |                    |                    |

MMOE             | 0.9579             | 0.9950             |             |             |                    |                    |

PLE(num_level=1) | 0.9583             | 0.9951             |             |             |                    |                    |

PLE(num_level=2) | 0.9593             | 0.9950             |             |             |                    |                    |

AITM             | 0.9595             | 0.9951             |             |             | 0.8613             | 0.6991             |



> Note: ESMM中CVR较低正常，因为我们构造了一个虚拟的任务依赖关系，以产生CTCVR label

多任务学习模型在采样后的AliExpress-US上进行MetaBalance和Adam的对比


ModelDataset    | CVR(Adam) | CTR(Adam) | CVR(MetaBalance) | CTR(MetaBalance) |

:————— | ——— | ——— | —————- | —————- |

Shared-Bottom    | 0.6247    | 0.4868    | 0.7794           | 0.6027           |

MMOE             | 0.6601    | 0.5856    | 0.6660           | 0.6289           |

PLE(num_level=1) | 0.7284    | 0.6351    | 0.7511           | 0.6373           |

AITM             | 0.5970    | 0.4839    | 0.7379           | 0.6093           |
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